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Probabilidad en Estructuras Discretas
Alma Saraí Hernández Torres

Horas de clase: 3 horas semanales, de 3:15 a 4:15. Martes, miércoles y viernes.
Sesiones de ejercicios: 2 horas semanales, de 3:15 - 4:15 los lunes y jueves. Opcionales.
Lugar: Sede alternada entre el IIMAS y el Instituto de Matemáticas.
Forma de evaluación: Tres tareas-examen mensuales (70%) y soluciones a las sesiones
de ejercicios (30%).

Objetivo

Este curso ofrece una breve introducción a las herramientas y estrategias del análisis
probabilístico. Dichas herramientas son fundamentales para abordar problemas de
modelación, sistemas complejos, inferencia estadística en estructuras discretas y, en etapas
más avanzadas, clasificación y aprendizaje máquina. Está dirigido a todas las y los
estudiantes que estén interesados en el análisis probabilístico de modelos matemáticos en
estructuras discretas.

Prerrequisitos

Se requieren fundamentos en teoría de la probabilidad y teoría de gráficas. También es
recomendable haber tomado un curso de procesos estocásticos a nivel licenciatura o
posgrado. Los conceptos avanzados se retomarán conforme avance el curso.

Temario

Los modelos que se estudiarán durante el curso serán los siguientes:
● Percolación Bernoulli y gráficas de Erdös-Renyi
● Caminatas aleatorias en gráficas
● Procesos de ramificación

El curso se divide en las siguientes secciones:
I. Introducción a los modelos clásicos
II. Método de los momentos
III. Martingalas y potenciales
IV. Acoplamientos y dominación estocástica
V. Métodos espectrales para el análisis de tiempos de mezcla
VI. Procesos de ramificación
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